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ABSTRAK

Ahmad Khobirul Jannah, 8020210200

PERBANDINGAN KLASIFIKASI SPAM SMS DAN SPAM TELEGRAM
MENGGUNAKAN ALGORITMA NAIVE BAYES BERBASIS MACHINE
LEARNING
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(xi+72+Lampiran)

Dalam era digital saat ini, keamanan komunikasi menjadi tantangan yang penting
untuk diperhatikan, terutama dengan meningkatnya penggunaan layanan pesan
singkat (SMS). Salah satu ancaman utama adalah pesan spam yang dapat
mengganggu  pengguna dan  berpotensi merugikan.  Penelitian  ini
merekomendasikan penggunaan algoritma Naive Bayes berbasis machine learning
karena kemampuannya dalam mengklasifikasikan data teks secara efisien. Sebelum
data diproses oleh Naive Bayes, dilakukan preprocessing data, termasuk
pembersihan teks dan ekstraksi fitur menggunakan TF-IDF, untuk meningkatkan
efisiensi pemrosesan dan kinerja model. Struktur Naive Bayes dirancang untuk
mendeteksi pola probabilitas yang relevan dengan klasifikasi spam SMS. Hasil
evaluasi menunjukkan bahwa metode ini mampu mengklasifikasikan pesan spam
dengan akurasi sebesar 98% pada dataset SMS dan 92% pada dataset Telegram,
yang menunjukkan efektivitasnya dalam mendeteksi pesan spam secara andal dan
efisien.
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ABSTRACT
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COMPARISON OF SMS SPAM AND TELEGRAM SPAM
CLASSIFICATION USING NAIVE BAYES ALGORITHM BASED ON
MACHINE LEARNING
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(xi+72+Attachment)

In the current digital era, communication security is an important challenge to pay
attention to, especially with the increasing use of short message services (SMS).
One of the main threats is spam messages which can annoy users and have the
potential to cause harm. This research recommends using the machine learning-
based Naive Bayes algorithm because of its ability to classify text data efficiently.
Before the data is processed by Naive Bayes, data preprocessing is carried out,
including text cleaning and feature extraction using TF-IDF, to improve processing
efficiency and model performance. The Naive Bayes structure is designed to detect
probability patterns relevant to SMS spam classification. The evaluation results
show that this method is able to classify spam messages with an accuracy of 98%
on the SMS dataset and 92% on the Telegram dataset, which shows its effectiveness
in detecting spam messages reliably and efficiently.
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